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Scaletta

e Presentazioni - 5 minuti
e Panoramica sulla Data Science - 80 minuti

e Esempi e attivita pratiche - 60 minuti
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| dati

"Un dato e una descrizione elementare codificata di un'informazione,
un'entita, di un fenomeno, di una transazione, di un avvenimento o di

altro."
Wikipedia

"| dati sono informazione fattuale (come misurazioni o statistiche),
usate come base per ragionamenti, discussioni e calcoli"
Joe Martin
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| dati digitali
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Lo Scienziato dei Dati

e Lavora con esperti di dominio

e Background multidisciplinare:
statistica, programmazione,
data visualization,
comunicazione, ..

e Guadagnho mediano USA
2022: $54k all'anno [1]

e Stipendio di un Data Scientist
USA 2022: $123k all'anno [2]

[1] https://www.thebalancecareers.com/
[2] https://builtin.com/salaries/data-analytics/data-scientist
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Il workflow della Data Science s DI UDINE
Il ciclo di vita della Data Science va dall'import dei dati fino alla comunicazione
dei risultati
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Import

e |Inzialmente si importano i dati nel proprio tool di data analysis (ad es. R o
Python)

e Tipicamente si caricano i dati presenti in un file, un database o delle web
API e i si trasforma in un Dataframe

Esempio di file CSV (Comma-separated values)

City, Country, Population, Lat, Lng, Capital

Udine, Italy, 99341, 46.0693000, 13.2371500, FALSE
Trento, Italy, 117417, 46.0678700, 11.1210800, FALSE
Ljubljana,Slovenia, 279631, 46.0510800, 14.5051300, TRUE
Lugano, Switzerland, 63932, 46.0100800, 8.9600400, FALSE

Eddy Maddalena / 9
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Tid

e E buona norma pulire e riordinare i dati dopo I'importazione

e Pulire i dati significa immagazzinarli in una forma consistente alle semantiche
del dataset e al modo in cui questo € immagazzinato

o |n particolare se i dati arrivano da molteplici fonti

e Cio permette di focalizzarsi sulle proprie domande o ipotesi evitando di
sprecare tempo ed energie a riorganizzare continuamente i propri dati

e Take home message: Pulire e organizzare i dati € importante!

Eddy Maddalena / 10
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Tidy: La forma normale

e Un dataframe pulito avra:
o una variabile per ogni colonna

.
o un'osservazione per ogni riga X . VARIBIE | _ _

Sepal.Length :SepaI.Wldth : Petal.Length Petal.Width Species
41 5.0§ 3.5§ 1.3 0.3 setosa
42 4.5§ 2.3§ 1.3 0.3 setosa
43 4.4 i 3.ZE 1.3 0.2 setosa
44 5.0§ 35| 1.6 0.6 setosa
45 5.1 ! 3.8] 1.9 0.4 setosa
46 4.8 i 3.0§ 1.4 0.3 setosa
47 5.1 i 3.8§ 1.6 0.2 setosa
48 4.6 i 3.2§ 1.4 0.2 setosa
49 5.3 i 3.7i 1.5 0.2 setosa

COSSERVAZONE 5o~ 5o VARE33! 14 02 setosa

51 7.0§ 3.2 4.7 1.4 versicolor
52 6.4 i 3.2,E 4.5 1.5 versicolor

Eddy Maddalena / 11
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Tidy, motivazioni
Perche ha senso dedicare tempo al tidy? Ci sono due grossi vantaggi:

1. L'uso di strutture dati consistenti permette di avere uniformita che facilita la
comprensione dei dati stessi

2. Uno dei vantaggi di avere i dati inseriti per variabile consente di sfruttare le
funzioni che operano con vettori offerte dai programmi di analisi come R o
Python

Eddy Maddalena / 12
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ReS h d p e D ata - Pivot data to reorganize values into a new layout.

A 07K 2K A 0.7K
B 37K 80K B 37K
C 212K 213K C 212K
A BN 2«
B FII} 8ok
c FInl 213K

country | year | type | count [ country | year | | pop |

A 1999 07K o A 1999 07K 19M
A 199 [T 19m A 2000 2K 20M
A 2000 2K B 1999 37K 172M
A 2000 [IFTY 2om B 2000 80K 174M
B 1999 37K C 1999 212K 1T
B 1999 [FTTH 172m C 2000 213K 1T
B 2000 80K
B 2000 [T 174Mm
C 1999 212K
c 1999 YW 1T
C 2000 213K
c 2000 W 1T

pivot_longer(data, cols, names_to = "name",
values_to = "value", values_drop_na = FALSE)

"Lengthen" data by collapsing several columns
into two. Column names move to a new
names_to column and values to a new values_to
column.

pivot_longer(table4a, cols = 2:3, names_to ="year",
values_to = "cases")

pivot_wider(data, names_from = "name",
values_from = "value")

The inverse of pivot_longer(). "Widen" data by
expanding two columns into several. One column
provides the new column names, the other the
values.

pivot_wider(table2, names_from = type,
values_from = count)

tidyr.tidyverse.org
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S p l | t Cel IS - Use these functions to split or combine cells into individual, isolated values.

A 19 A 19
A 20 - A 20
B 19 B 19
B 20 B 20

A 1999 0.7K/ A 1999 07K
A 2000 2K/ —» A 2000 2K
B 1999 37K/ B 1999 37K
B 2000 80K/ B 2000 80K
 country | year | rate |
A 1999 0.7K
country| year | _rate A 1999
A 1999 0.7K/ A 2000 2K
A 2000 2K/ — A 2000
B 1999 37K/ B 1999 37K
B 2000 80K/ Dl E90d
B 2000 80K
B 2000

unite(data, col, ..., sep="_", remove = TRUE,
na.rm = FALSE) Collapse cells across several
columns into a single column.

unite(table5, century, year, col = "year", sep ="")

separate(data, col, into, sep = "[*[:alnum:]]+",
remove = TRUE, convert = FALSE, extra = "warn",
fill="warn", ...) Separate each cell in a column
into several columns. Also extract().

separate(table3, rate, sep="/",

into = c("cases", "pop"))

separate_rows(data, ..., sep = "[*[:alnum:].]+",
convert = FALSE) Separate each cell in a column
into several rows.
separate_rows(table3, rate, sep ="/")
tidyr.tidyverse.org

Eddy Maddalena / 14


https://tidyr.tidyverse.org/

-2 UNIVERSITA
2 DEGLI STUDI
wrs” DI UDINE

hic sunt futura

Non solo forma normale...

e Tuttavia, per altre applicazioni ha senso pensare a strutture dati alternative

e Ad esempio, le matrici di adiacenza per i1 grafici, facilitano operazioni
tipiche (indici di centralita, calcolo di cammini minimi, copertura, cicli e cosi
via)

Adjacency Matrix

1 0 1 2 = 4
0 0 1 1 0 0

1 0 0 1 0 1

o 2 0 0 0 1 0
° 3 0 0 0 0 1

° 4 | o|lo|loflo]o

Eddy Maddalena / 15
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Transform

e Dati puliti e organizzati possono essere trasformati (effettuando delle query)

e Le trasformazioni includono:
o Concentrarsi sulle osservazioni di interesse con dei filtri (ad es., tutte le
persone di una citta; i dati raccolti in un mese specifico in un form)

o Creare nuove variabili in funzione di variabili esistenti (ad es., calcolare
la velocita da distanze e tempi)

o Utilizzare funzioni statistiche (ad es.,conteggi, somme, medie,
mediane)

o Assieme, tidying e transforming vengono anche detti wrangling, dato che
spesso si deve "bisticciare" con i dati per trasformali in forma naturale

Eddy Maddalena / 16
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Transform

e R offre la libreria dplyr

e Vediamo alcuni esempi di trasformazione:

ARRANGE CASES

arrange(.data, ..., .by_group = FALSE) Order
rows by values of a column or columns (low to
high), use with desc() to order from high to low.
arrange(mtcars, mpg)

arrange(mtcars, desc(mpg))

—>

dplyr.tidyverse.org

Eddy Maddalena / 17
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EXTRACT VARIABLES

Column functions return a set of columns as a new vector or table.

pull{.data, var=-1, name = NULL, ...) Extract
- column values as a vector, by name or index.

pullimtcars, wt)

MAKE NEW VARIABLES
Apply vectorized functions to columns. Vectorized functions take
vectors as input and return vectors of the same length as output

(see back). : "
vectorized function

m mutate(.data, ..., .keep ="all", .before = NULL,
—> .after= NULL) Compute new column(s). Also
add_column(), add_count(), and add_tally().

mutate(mtcars, gpm=1/mpg)

dplyr.tidyverse.org

Eddy Maddalena / 18
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Use group_by(.data, ..., .add = FALSE, .drop = TRUE) to create a
"grouped" copy of a table grouped by columnsin ... dplyr
functions will manipulate each "group" separately and combine
the results.

B mtcars %>%
- - group_by(cyl) %>%
] summarise(avg = mean(mpg))

Use rowwise(.data, ...) to group data into individual rows. dplyr
functions will compute results for each row. Also apply functions
to list-columns. See tidyr cheat sheet for list-column workflow.

B starwars %>%
> > rowwise() %>%
[ mutate(film_count = length(films))

ungroup(x, ...) Returns ungrouped copy of table.
ungroup(g_mtcars) ,
dplyr.tidyverse.org

Eddy Maddalena/ 19
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Apply summary functions to columns to create a new table of
summary statistics. Summary functions take vectors as input and
return one value (see back).

summary function

Ny summarise(.data, ...)
Compute table of summaries.
summarise(mtcars, avg = mean(mpg))

count(.data, ..., wt =NULL, sort = FALSE, name =

, u NULL) Count number of rows in each group
defined by the variables in ... Also tally().
count(mtcars, cyl)
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Visualize e model

e Completate le fasi precedenti, ci si pud concentrare su due forme di
generazione delle conoscenza:
o Visualizzazione

o Modellizzazione

e Questi strumenti hanno ruoli complementari, con relativi punti di forza e di
debolezza

e In ogni analisi reale si itera tra le due piu e piu volte

Eddy Maddalena / 21
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Visualize

e | a visualizzazione e un attivita umana fondamentale

e Una buona visualizzazione mostra cose insaspettate, o solleva nuove
domande relative ai dati

e Una buona visualizzazione puo anche suggerire che ci si sta ponendo le
domande sbagliate, o che si devono usare dati diversi

e Le visualizzazioni non scalano particolarmente bene a causa della limitata
capacita umana nell'interpretarle

o La mappatura variabili dei dati con estetiche del grafico non puo scalare
oltre ad un certo punto - Limitare lo sforzo cognitivo

Eddy Maddalena / 22
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Model

e | modelli sono degli strumenti complementari alla visualizzazione

e Si pongono |'obbiettivo di fornire un riassunto dei dati a dimensionalita
ridotta

e |dealmente, un modello cattura un segnale vero (ad es., un pattern generato
da un fenomeno d'interesse) e ignora il rumore (ad es., una variazione
casuale al quale non siamo interessati)

e | modelli sono fondamentalmente modelli matematici o computazionali,
pertanto scalano molto bene

Eddy Maddalena / 24
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Data Mining

Machine Learning:

e Unsupervised learning

o Patterns in data

o Clusters
e Supervised learning (classify + regress)

o providing labels
o predictions on new data

o Training > Test

Eddy Maddalena / PAS)
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Clustering

e Vogliamo dividere i nostri data-point in gruppi dove ogni gruppo e formato
da data-point simili

e Ha senso quando vogliamo estrarre informazioni (serie di data-point) da
grandi collezioni di dati (sia strutturati che non strutturati)

e | dati vengono quindi raggruppati attraverso una qualche distanza

Eddy Maddalena / PAS)
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Clustering
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into 1 groups
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Clustering: K-means

e L'algoritmo riceve in input i dati e il numero di cluster desiderati (K)

hic sunt futura

e Tutte le osservazioni finiscono in un cluster (nessun data-point rimane

senza cluster)

e Esempio da towardsdatascience.com

Eddy Maddalena /

Before K-Means

A

After K-Means
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https://towardsdatascience.com/machine-learning-algorithms-part-9-k-means-example-in-python-f2ad05ed5203

K-means al variare di "K"
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Clustering: DBSCAN

e Density-Based Spatial Clustering of Applications with Noise
e Si basa sulla densita dei punti

e | 'algoritmo riceve in input | dati e due parametri: \
o minPoints, il minimo numero di punti
per formare un cluster

o eps, la vicinanza (distanza) tra due punti
per finire nello stesso cluster

e Alcune osservazioni rimangono "senza cluster" (N)

Eddy Maddalena / 30
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Confronto K-means VS DBSCAN -1

Vediamoli in azione:

1. DBSCAN: https://www.naftaliharris.com/blog/visualizing-dbscan-clustering/

2. K-Means: https://www.naftaliharris.com/blog/visualizing-k-means-
clustering/

Eddy Maddalena / 31
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Confronto K-means VS DBSCAN - 2

DBSCAN

k-means

Eddy Maddalena / 32




Regressione

e Vogliamo trovare la retta che
meglio approssima i nostri dati
o intercetta

o pendenza (angolo)

e Ha senso se c'e correlazione
o Alta correlazione consente
alta confidenza

e E utile per fare predizioni

Eddy Maddalena /
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LINEAR REGRESSION

The thing we want bt
to explain ie 77% of the variance in y is If you only had data on x. this line
provides your best estimate of y. IF the
fit is strong and no major ourfiers, x could

be used as a surrogate or Forecast of y.
L "S<LINE OF BEST FIT
-0
o7 0 o

explained by x Below ¢.30% means
D‘LE.:ERPF[EBEFET ) they're hardly connected. Above 952

and they're practically the same.

R*=0-77

95% CONFIDENCE BAND

If a data point folls outside these
0 lines, youre 45% sure there is
ﬁ something special about it causing it
to do better or worse than others -
OUTLIER an ‘cutlier’ worth understanding

The Factor we think
_ INDEPEMNDENT might influence the

x éﬂﬂi UAR'ABLE dE'pEﬂdE"l variable

33



<=7 UNIVERSITA
* J@k ) DEGLI STUDI
v’ DI UDINE

hic sunt futura

Regressione

e La regressione non e necessariamente lineare. Si puo scegliere una famiglia
di funzioni e trovare i parametri migliori (fitting) per trovare il pattern e
ridurre i residui

e Apprendimento: minimizzazione dell'errore quadratico medio
v Simple linear model A Polynomial model
A Y

y=bo+bix1+baxi?

X

e La regressione puo essere multidimensionale (iperpiani)

Eddy Maddalena / 34
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Classificazione
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Problema: Overfitting

Overfitting Right Fit Underfitting
o o o o [ o
oo °® ,.oo.o. ...o.o.
® o ® ® ®

Classification

Regression W M
S eatlv

Eddy Maddalena / 36




&= UNIVERSITA
: 7@t 2 DEGLI STUDI
Rt DI UDINE

Trainig = Testing

| modelli per funzionare vanno addestrati (training). Dato un modello e dei
parametri:
1. Divido | miei dati in:
o Training set (~80%)

o Testing set (~20%)
(campionando casualmente, mantenendo bilanciate le label)

2. Addestro il modello usando il training set
3. Misuro le performance (accuratezza) delle predizioni sul testing set

4. Ripeto piu volte i punti 1,2, e 3 e faccio la media (bootstrapping)

Eddy Maddalena / 37
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Esempio di applicazione

Best Matches

w  Place an object inside the frame

Peace lily

Flawering Planls

Adr-parnifying  Flowering Easy  Pel-box

Altri esempi su backgarden.org

Eddy Maddalena / 38
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.
.

Esempio di classificatore: Naive Bayes

e Classificatore basato sul teorema di Bayes

e Consente classificazione multiclasse

Maive Bayes

e Assume indipendenza tra le features

e Usato ad es. per la classificazione di testi
o Riconoscere email spam

Eddy Maddalena / 39
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e "Lamappa non ¢ il territorio" (Alfred Korzybski):

o ogni modello fa delle assunzioni; questo fa la differenza tra realta e
modellizzazione della realta

o "Tutti i modelli sono sbagliati, ma alcuni sono utili" (George Box)
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Generazione VS conferma di ipotesi

e In un progetto di Data Science si effettuano due attivita fondamentali:
o Generazione diipotesi, i modelli possono essere molto utili in questa
fase

o Conferma diipotesi, o validazione, generalmente svolta con strumenti
statistici (es., test di significativita)

Eddy Maddalena / 41




<=7 UNIVERSITA
* J@k ) DEGLI STUDI
v’ DI UDINE

hic sunt futura

Communicate

e L'ultima fase di un progetto di Data Science e la comunicazione
e Questa e una parte cruciale di ogni progetto di analisi

e Non importa quanto:
o buono sia il modello

o chiare siano le visualizzazioni
o agevolmente questi consentono di comprendere i dati

o se poi non li si comunica efficacemente ad altri e al sé stessa/o del
futuro
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Cinque principi di eccellenza grafica (by E. Tufte) =

L'eccellenza grafica:
1. € la presentazione ben progettata di dati d'interesse - una questione di
sostanza, di statistica e di design

2. consiste di idee complesse comunicate con chiarezza, precisione ed
efficacia

3. e cio che da all'osservatore il maggior numero di idee nel piu breve tempo
con la minor quantita di inchiostro e nel minor spazio

4. e quasi sempre multivariata

5. richiede di dire la verita sui dati
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Data Humanism (by Giorgia Lupi)

Quattro principi: DATA
HUMANISM

JMALL big data

e Abbraccia la complessita

e Vai oltre gli standard sata  vangdith QuaLiTy
e Entra di soppiatto nel contesto imperfect inrayfivle data
. . . . . SnBjecTive impaftial data
 Ricorda che i dati sono imperfetti INSPIRING dascribtive data
(proprio come noi umani) SeRENDLPITOUS pregfctive data

data convefitions POSSIBILITIES
data to simp{ifj,' complexity / PepPiICT
data proceEsing PRA WiNG

SPLWD sake time with data
data is num‘p‘ErE PeopfLé
data will make us more Eff}tﬁent Hid MAN,

Eddy Maddalena / 44




ITragDulIONE

CHE CoSA Sonvo | DAT?

s pdnth, sy piviewd @ agny inbirageand s o
Liame ChayE Pl pues” Clier mappada, geank ficada
P miierada, derifs mhlbfdgiem ine O Ol Fd

Urd pelia (R imagderrdi 8 mdividedr? prilb Awiri
ikl epitrsl & GElirl ssenpd, im sge Cala

12

Giorgia Lupi

PERCHE §ONO IMPORTANTI?

| AT RACEEET EMdLA WiTd GuOTEnAld FOSIOHE OFHRED

w0 IPACCATO PEL MOSSE, FRarfss COME wea FOTE el

CATINAARE POMENTE L. TiARE. WOLTAE, FO5L0uE FISERE uiali

Ffir pPESERIviay § FaTFpRE saicdiTe o S g0RFRQ

FILLA SOSTHA W14, PAILA SDITRA DSSTESIA Bvbitail I{ﬁ@

AL HOEDO orLLe EaiuRra & @
wibirty & PAdeid allearieid o hiffe B0 Pk, ﬁ @
[ PUedaNDD o PRTTEPY Omd JCOFR@A o OCa ﬂ -
PETTAE M PRAA Tad viTa, Pedn wcofabhisel T§ TRELIO - ]
& FIPTEL 0 CHL T CPMOEDA COd MR ATTIEREET (1] @
B OAE BLIEPR Fed o ARl O8W o FOsgd E 1% |"i:|

yoL &

G 01 L.
i (L] i t1E “'fu Wl ANETE g
L] - [ =]
‘" T @
T noaEen W @
& tur wi Sowe YER
- Gratfp OGE-
. x - De
* * T g, S '
Ehg g pa SOLG
COl S ?-"-P_T:l. g
: 5 P = fpd La
C,* o barigita
ov O s oo el amves
&
]
AL ERS
« [OFIE mOD
FEr wdA
Pﬂ*mu |
B L
ErTar B,
. - "| .
L1
-\.:- _"'ll_
@
rﬁ'lﬂ'



LASTBYTE

— TOP RISK IN 2019 X / w2 UNIVE RSITA
) DEGLI STUDI
Il BIGGEST CONCERNS - ’ . 1 A DI UDINE

iN 2019 .
B MENTIONED IN . e sunt futura

PREVIOUS YEARS

TOP GLOBAL
CONCERNS BY
LIKELIHOOD,
CITED BY
EXPERTS,
2003-20189

Families
Considered Whales

E CHTCAv s
,_:} 1800

2 2.
NP RN A
: ] "H;_:...H-\_u::b .
‘\Q’K \?:Pqé‘;&:f’t g SR« ship strikes can injure
; <> ﬂ@-ﬁg\‘?‘;’ i k ¥ Y or kill humnpbacks!
~m
¥

Donate
Tabe Actinn!

Eddy Maddalena /



&= UNIVERSITA
: 7@t 2 DEGLI STUDI
%2’ DI UDINE

hic sunt futura

Comunicazione e persuasione

e Sappiamo che possiamo mentire con la statistica (Darrell Huff)

e Ma possiamo anche "mentire" con le visualizzazioni
o Grafici a torta (tanto piu se 3D &%) |

o Assi logaritmici VS lineari

o Rimozione di

eventuali outlier ! L
o Uso dei colori |
o Cropping
Etc..
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Comunicazione: Narrativa

Un progetto di Scienza dei Dati dev'essere "raccontato"

e Da dove siamo partiti? Quali dati abbiamo utilizzato?
e Quali domande ci siamo posti?

e Cosa abbiamo "imparato"?

. . . . . . Communicatio
(Non facciamo Scienza dei dati per noi stessi) 17%’@% JaeY= o
/ ( que'hlg

L. .. Ex
La comunicazione e importante: pecience

Confenit
=
e Scelta del medium (animazionifinterattivita) =" S‘*Ojj(e'“\\ﬂ\

Brand
e Linguaggio (formale VS slang) E'"°’“‘f£@ v.(‘ ( Credggﬁ‘r p
e Conoscenza dell'audience (target) " History <
Generalmente gli informatici "non sono bravi comunicatori" Crediti: Segnalezero
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Text mining

e Le data analysis spesso richiede di lavorare con tabelle di dati prettamente
nUMerici

e Tuttavia, vi € la necessita di processare grandi quantita di dati testuali
scritti in linguaggio naturale

e || dominio che si occupa di cio si chiama Natural Language Processing (NLP)

Esempio tipico:

00 \.T./ >
e Tecniche di Sentiment analysis - MU The productis Q

so far has been oklguess
fantastic!

Your supportteamis
useless

EEEEEEEEEEEEEEEE

Eddy Maddalena / 50




UNIVERSITA
DEGLI STUDI
DI UDINE

hic sunt futura

Applicazioni di NLP

Language translation

Email Srﬁart
filtering Py assistant
)
Sentiment _
Analysis
y ~__—® Document
analysis
Chatbots @ Onlihe
searches
@ (71
Social media Predictive
monitoring g text

Automatic summarization
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Ma anche l'opposto

e Partendo da una serie di dati, ad es. salvati in una Knowledge Base,

vogliamo generare del testo
e Tale dominio si chiama Natural Language Generation (NLG)

e |dealmente: "Caro algoritmo, partendo dalla pagina Wikidata di Michael Jordan,
riassumi in 100 parole gli avvenimenti pitu importanti della sua carriera”
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Arte generativa

e "Arte che genera arte”

o ['opera artistica, € il prodotto di un sistema autonomo in grado di determinare le
caratteristiche (forme, suoni, colori, ecc.) di un‘opera che altrimenti richiederebbe

decisioni prese direttamente dall'artista. (Wikipedia)

Esempi: Fronkonstin's blog _
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Tool per la Scienza dei dati

Matplothb

TensorFlow Matlab
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Tool per la Scienza dei dati

Data Store  Transform Model Visualize | Other Tools

.mongo Spaliz 9 .%m _ |
@ p pandas 14, ki &

sk )3

If you change
Joins are what the way Al usually you see,
RDBMS's you look at things, beats even
do for a living the things you natural stupidity ooyt 10oks like sugar
look at change.
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Disponibili in rete

Kaggle

ISTAT

Our world in data
Gapminder
Drivendata

SNAP

altri (gratuiti

Eddy Maddalena /

Dataset per il iniziare 1/

® Home

@  Competitions
@M Datasets
<> Code

E] Discussions

< Courses
v More
B Your Work

v RECENTLY VIEWED
Video Game Sales
Videogame Sales
Minecraft Composting ...
Fortnite Statistics Corr...

COD Players data visu...

<« BEE @@

I View Active Events

Q_  search datasets

All datasets Computer Science

Animated Movies IMDb i

Tarun R Jain - Updated 6 days ago
Usability 10.0 - 10 kB
1File (CSV)

% Popular Datasets

() "

Data Science Job Salaries H

Ruchi Bhatia - Updated 3 months ago
Usability 10.0 - 8 kB
1 File (CSV)

-~ 825 @ @

Education Classification Computer Vision

Airbnb-NYC-Cleaned :

sandeep majumdar - Updated 6 days ago
Usability 10.0 - 7 MB
1File (CSV)

59 8@2}1’9:

AMEX data - integer dtypes i
- parquet format

raddar - Updated 3 months ago

Usability 4.4 - 4 GB

2Files (other)

- 851 @ @

NLP Data Visualization

v

Top 6 Economies in the H
world by GDP

Charan Chandrasekaran - Updated 6 da...
Usability 9.1 - 22 kB

1 File (CSV)

House Rent Prediction
Dataset

Sourav Banerjee - Updated 11 days ago
Usability 10.0 - 84 kB
2 Files (CSV, other)

-~ 174 @ @
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= Filters

Pre-Trained Model

Chicago Bicycle Rent Usage i

Gunnar N. - Updated 19 days ago
Usability 9.1 - 455 MB
28 Files (CSV)

See All

McDonald's India : Menu
Nutrition Dataset

Deep Contractor - Updated a month ago
Usability 9.4 - 5 kB

1 File (CSV)



https://www.kaggle.com/
http://dati.istat.it/
https://ourworldindata.org/
http://www.gapminder.org/data/
https://www.drivendata.org/
http://snap.stanford.edu/index.html
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Dataset per iniziare 2/3

Gia in vostri possesso:

e Dati stazione metereologica domestica

e Dati raccolti da sensori del vostro smartphone
o Ad esempio, Coordinate GPS di Google Maps

o Altri dati, ad es. lo scorso anno uno studente ha fatto un'analisi sulla
vendita di vini dell'azienda vinicola di famiglia
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Dataset per il iniziare 3/3

Generati da voi:
e Ed esempio, con applicazioni per sondaggi
o Google Forms
o Microsoft Forms
o SurveyMonkey

o altri
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Pausa

poi attivita pratica con Kevin Roitero
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